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Bonne reconstruction 3D 
         = 

Très bonne récupération 2D 

Notre besoin ?
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Besoin dʼune 
récupération fiable 

et répétable 
(éviter les 

incohérences)

Notre besoin ?
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            Analyse en temps réel 

Notre besoin ?



Modèles de reconstruction ? 
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Familles et architectures de réseaux

Haute résolution maintenue 
(HRNet) - high-resolution 

representation

Bottom-up par champs 
d'affinité (OpenPose) - part 

affinity fields

Deep High-Resolution Representation Learning for Human Pose Estimation
Sun, Xiao, Liu & Wang, CVPR 2019

Realtime Multi-Person 2D Pose Estimation using Part Affinity Fields
Cao, Simon, Wei, Sheikh, arXiv 2016 & CVPR 2017
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Régression directe légère / 
mobile - lightweight direct 

regression

Transformers pour la pose - 
vision transformer

BlazePose: On-device Real-time Body Pose tracking
Valentin Bazarevsky Ivan Grishchenko Karthik Raveendran Tyler Zhu Fan Zhang Matthias Grundmann, arXiv 
2017 & CVPR 2020 

ViTPose: Simple Vision Transformer Baselines for Human Pose Estimation
Yufei Xu , Jing Zhang, Qiming Zhang, Dacheng Tao, arXiv 2022 & NeurIPS 2022

Familles et architectures de réseaux
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Classiques 
2D

HRNet Léger / 
mobile

YOLO / 
one-stage

Transformers Multi-personn
es

3D / vidéo

OpenPose HRNet MediaPipe 
Pose

YOLOv7-Pose ViTPose AlphaPose VideoPose3D

CMU-Pose HigherHRNet BlazePose YOLOv8-Pose ViTPose+ PolarPose MotionBERT

DeepPose Lite-HRNet MoveNet YOLOv11-Pos
e

TokenPose DWPose PoseFormer

Conv. Pose 
Machines

Dite-HRNet PoseNet YOLO-NAS 
Pose

TransPose MegviiPose DeepLabCut

Stacked 
Hourglass

X-HRNet Lightweight 
OpenPose

CenterNet 
Pose

PCT SLEAP

DeepCut UDP-Pose TF-Pose PifPaf PETR Martinez et al. 
baseline

DeeperCut MSPN EfficientPose OpenPifPaf ED-Pose

SimpleBaselin
e

MobilePose GroupPose

Mask R-CNN 
Keypoint

RTMPose PRTR

DensePose RTMPose-Lite RLE-Pose

 Modèles inclus dans le 
benchmark 
(en jaune)
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Métriques choisies pour le benchmark 

Rapidité

Répétabilité
(200 itérations)

Précision

Ressources 
CPU/GPU

Articulations 

épaule
coude

poignet

genou

hanche

cheville



Ground Truth ?

Comparaison des modèles avec 
OpenPose

11

https://docs.google.com/file/d/1AQkOUV2YSPpc2bnY31Ts66_8ePKflWfR/preview


Résultats : rapidité (temps dʼinférence)
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Résultats : répétabilité (écart-type intra) 
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Résultats : précision (écart-type à OpenPose) 
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Conclusion benchmark 

Temps dʼinférence des modèles précis trop haut

Précision des modèles rapides trop faible

  Réalisation dʼun modèle custom ? 



Modèle custom

Configuration 
(inspirée du top-modèle RTMpose) :

● DataAugmentation => échelle, 
inclinaison, luminosité

● Backbone => CSPNeXt

● Neck => CSPNeXtPAFPN

● Head => RTMWHead avec 
décodeur SimCC
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Dataset :

● 10 000 frames en entrées (> 50 
sujets)

● Annotation via OpenPose 

● Validation visuelle sur vidéo annotée

● Annotation manuelle sur erreur 
OpenPose ( taux erreur < 0.001%)

● Annotation propre convertit au 
format COCO
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Analyse de l’apprentissage du modèle
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Résultats : rapidité (temps dʼinférence)
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Résultats : répétabilité (écart-type intra) 
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Résultats : précision (écart-type à OpenPose) 
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